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ricen del proyecto

¢, Una forma de cuantificar de forma objetiva , rapida y reproducible?

$¢ Keempiazar v

Dictar __Complem

Counters Actions
Type 1 24 Keep Original
Type 2 0 Initialize
Type3 0 Add
ypes 0 Remove
Type 0 i
yps2 Rename
Type 6 0
Delet
Type 7 0 clete i
Delete Mode
Type 8 0
Options
Results
Reset -
Show Numbers
MERGE_2621 Show All
f Save Markers
Load Markers
Export Image
Measure...

MERGE_3091-1.ti MERGE_3091-2ti  MERGE_3091-3.ti
f f
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Hindawi

Journal of Oncology i i
Volume 2022, Article ID 9775736, 20 pages @ H I r—l d an

https://doi.org/10.1155/2022/

Research Article

A Machine Learning Workflow of Multiplexed
Immunofluorescence Images to Interrogate Activator and
Tolerogenic Profiles of Conventional Type 1 Dendritic Cells
Infiltrating Melanomas of Disease-Free and Metastatic Patients

Sarai G. De Leon Rodriguez (9,"* Pail Hernandez Herrera (,’ Cristina Aguilar Flores ©,"
Vadim Pérez Koldenkova(?,’ Adan Guerrero ®,} Alejandra Mantilla 5
Ezequiel M. Fuentes-Panana,” Christopher Wood (©,’ and Laura C. Bonifaz(®'*

'UMAE Hospital de Especialidades, Centro Médico Nacional Siglo XXI, Instituto Mexicano del Seguro Social,
Unidad de Investigacién Médica en Inmunoquimica, Mexico City, Mexico
“Posgrado en Ciencias Bioldgicas, Universidad Nacional Auténoma de México, Mexico City, Mexico
*Laboratorio Nacional de Microscopia Avanzada, Universidad Nacional Auténoma de México, Cuernavaca, Morelos, Mexico
TUMAE Hospital de Pediatria, Centro Médico Nacional Siglo XXI, Instituto Mexicano del Seguro Social,
Unidad de Investigacion Médica en Inmunologia, Mexico City, Mexico
Laboratorio Nacional de Microscopia Avanzada-IMSS, Divisién de Desarrollo de La Investigacion,
Centro Médico Nacional Siglo XXI, Instituto Mexicano del Seguro Social, Mexico City, Mexico
“Servicio de Patologia, Hospital de Oncologia Centro Médico Nacional Siglo XXI, Instituto Mexicano del Seguro Social,
Mexico City, Mexico
"Unidad de Investigacién en Virologia y Cdncer, Hospital Infantil de México Federico Gémez, Mexico City, Mexico

*Coordinacién de Investigacion en Salud, Centro Médico Nacional Siglo XXI, Instituto Mexicano del Seguro Social,
Mevien City Mevien
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Clasificadores Machine-L earning\

Clasificacién: El proceso de predecir a que clase pertenece un objeto
Clase: objeto o categoria.

Ejemplo: Clasificar un correo como spam o no spam

N
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Uso de clasificacdlores

A cD3 CD4 CD8 CD20 CD16
R -

Clasificadores para IHC

Clasificadores imagenologia
médica

B k17 . pe
P @ cD3 Clasificadores patrones
| ‘\ M CD4
G W CD8
B CD20
MW CD16
M K17
D Inputimage Seed labels Superpixel Superpixel
) labels
%' \
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coOue necesito para entrenar? e

Habilidad para clasificar manualmente tinciones.
Conocer el problema a resolver

Datos de calidad (imégenes). Imdagenes con marcas poco homogéneas son
complicadas

Actitud. Lidiar con la frustracion

N
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Annofafter

Herramienta para anotacidén y entrenamiento de clasificadores

1/7: 626.01x626.01 microns (1011x1011): 16-bit: 14MB

Mode
@) Object annotation Marker annotation

Object annotation
: Object and area visualization

®) Add object Remove object .
S S ®) Objects (®) Regions
Merge objects | Split object
Channel selection
Swap class
Obi ) Channell Channell only
ct
— Channel2 Channel2 only
foad Save Channel3 Channel3 only
. Add new ciass Channeld ) Channeld only
Th Ierl’y PeCOt ®)Chassit]  Color Remove Channel5 Channel5 only
Region annotation Channelé Channel6 only
Add area Remove area Channel7 Channel7 only
Swap class @) All channels
Region classes Analysis
Load Save Measurements
Add new class Snapshot
® Class 1 Color Remove Batch
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Regresion logistica N

La regresién logistica es un algoritmo de clasificacidon que se utiliza para predecir la
probabilidad de una variable dependiente categbrica. En la regresion logistica, la
variable dependiente es una variable binaria que contiene datos codificados como 1 —
0, si — no, abierto — cerrado, etc.

1
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¢ Que caracteristicas aprende P

+ Intensidad de fluorescencia promedio
« Desviacién estandar de la intensidad.
« Circularidad de nucleos.

« Tamano
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Ventajas sobre andlisis
manudal

Eficiencia: menos tiempo de andlisis
Objetividad

Reproducibilidad

Informacién nueva

Andlisis de expresion especifico
Conocer coordenadas

N




Cronograma

SESION1

Explicacion del experimento
Alineacion de imagenes
Segmentacion de nucleos

Creando clasificadores

1

SESION 2

* Resolucion dudas.

« Evaluacion de clasificadores
« Extraccion de datos

* Analisis dowstream. ¢ mas de 7
canales?




——

Explicacion del experimento

International Journal of
Molecular Sciences

\Py

Article

Acral Melanoma Is Infiltrated with ¢DC1s and Functional
Exhausted CD8 T Cells Similar to the Cutaneous Melanoma of
Sun-Exposed Skin

Sarai G. De Leon-Rodriguez "2*(), Cristina Aguilar-Flores ¥, Julidn A. Gajon 4, Alejandra Mantilla 5,
Raquel Gerson-Cwilich ®, José Fabian Martinez-Herrera 57, Benigno E. Rodriguez-Soto 30,

Claudia T. Gutiérrez-Quiroz ?, Vadim Pérez-Koldenkova °("), Samira Mufioz-Cruz 1, Laura C. Bonifaz 111/*
and Ezequiel M. Fuentes-Panana 1%-*

UMAE Hospital de Especialidades, Centro Médico Nacional Siglo XXI, Instituto Mexicano del Seguro Social,
Unidad de Investigacion Médica en Inmunoquimica, Mexico City 06720, Mexico

2 Posgrado en Ciencias Biologicas, Universidad Nacional Autdnoma de México, Mexico City (4510, Mexico

3 UMAE Hospital de Pediatria, Centro Médico Nacional Siglo XX, Instituto Mexicano del Seguro Social,
Mexico City 06720, Mexico

4

Posgrado en Ciencias Bioquimicas, Universidad Nacional Autonoma de México, Mexico City 04510, Mexico
Servicio de Patologia, Hospital de Oncologia Centro Médico Nacional Siglo XXI, Instituto Mexicano del
Seguro Social, Mexico City 06720, Mexico

®  Cancer Center, Medical Center American British Cowdray, Mexico City 01120, Mexico

Latin American Network for Cancer Research (LAN-CANCER), Lima 11702, Peru
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Evaluacion de fenotipos

B Total of cDC1 cells

Acral

28.15%

Non-Acral Cutaneous

30.74%

= PD-L1+cDC1+
== PD-L1- cDC1+

Total of CD8 T cells

Acral

67.32%*

Non-Acral Cutaneous

56.13%

mm PD1+ CD8+
mm PD1- CD8+

- —
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Alineacion de imdgenes

Abrir imagenes a alinear

MERGE CD11c PD1.tif (50%) = (m] X

05x634.05 microns (1024x1024); 16-bit, 6MB 1/3: £34.05x634

05
-~

\
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(Fiji Is Just) Image) P
File Edit Image Process Analjze [ETEIEH

8 o] s [o]./] 2[5/

Scrolling tool (or press space bar and drag)

MERGE CD11c PD1.tif (50%)

05x 05 microns (1024x

Descriptor-based reqistration (2d/3d)

Elastic 4
Manual landmark selection (3d)

Descriptor-based series registration (2d/3d + t)
TrakEM2 Folder Watcher

Align Image by line ROI

Rigid Registration

Moving Least Squares

bUnwarpJ

3D Image registration on GPU (CLIJx, Experimental)
Linear Stack Alignment with SIFT

Linear Stack Alignment with SIFT MultiChannel
Register Virtual Stack Slices

Correct 3D drift
DSH4 Image Alignment

joVoxxel Figure Tools
luster
Color Inspector 3D
Dimensionality Reduction
EZFig
Examples
FLJI fix
Feature Extraction
HDF5
HyperStackReg
Image5D

ImageDecorrelationAnalysis

ImageJ on GPU (CLIJ2)
ImageJ on GPU (CLIJx)

ImageJ on GPU (CLIJx-Assistant)

Input-Output

Integral Image Filters
LOCI

LSM Toolbox
Landmarks

MSSR

MorphoLibJ

Mosaic

Multiview Reconstruction
Optic Flow

PCA

Registration
Ridge Detection
SPIM Registration
Segmentation

)| Descriptor based registration

Firstimage (to register) |MERGE CD8 PDL1.tf ~|

Second image (reference) [MERGE CD11cPD14if |

Waming: ifimages are of RGB or 8-bit color they will be converted to hyperstacks.

Please note that the SPIM Registration is based on a publication.

Ifyou use it successfully for your research please be so kind to cite our work:

Preibisch et al., Nature Methods (2010, 7(6):418-419

_OK |

Cancel
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|| 2-dimensional descriptor based registration

Brightness of detections
Approximate size of detections
Type of detections

Subpixel Localization

Transformation model

™ Regularize model
Images pre-alignemnt

Interactive ... ~
Interactive ... «

Interactive ... v

|3-dimensional quadraticfit |

Rigid (2d) -

[Not prealigned

Number of neighbors for the descriptdrs

Redundancy for descriptor matchi
Significance required for a descriptor match
Allowed error for RANSAC (px)

Choose registration channel forimage 1
Choose registration channel forimage 2

Image fusion
[V Create overlayed images

Not prealigned

o |
4

[V Add point rois for corresponding features to images

Interpolation

Linear Interpolation

This Plugin is developed by Stephan Preibisch

hitp:/ifly.mpi-chg.de/preibisch

OK Cancel

V]

£ Adjust Difference-of-Gaussian Values -

A
Sigma 1= 2.0015001
A
Sigma 2 = 2380198
-
4 1

Threshold = 0.030029226
[ Look for Minima (red)
[¥ Look for Maxima (green)

Apply to Stack (will take some time) \

File Edit Font

Wwi... QuPath-0.:
di.. (console

-

y 8 PDL1.tif
4.05 microns (1024x1C

Found 7119 candidates for MERGE CD8 PDLA1 tif [0
Found 6718 candidates for MERGE CD11c PD1.tif [I
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Se generara una imagen alineada Abrir la tercera imagen a alinear y repetir el proceso

105
=

113 _ v e

Firstimage (to register) [MERGE HLADR BDCA3 tif lj
Second image (reference) [Fused MERGECDS8PDL1 & MERGECD11cPD1.tif _:j
[~ Reapply last model
: 5 Sy :
; (X ..?’ .l,‘." ,‘(. g s Warning: ifimages are of RGB or 8-bit color they will be converted to hyperstacks.

Please note thatthe SPIM Registration is based on a publication
Ifyou use it successfully for your research please be so kind to cite our work:
Preibisch et al., Nature Methods (2010), 7(6):418-419

OK Cancel

5 ) :
- '..;' "’.’.’!"
"7 »* &&=

LY
— AT
T T




Stack de 9 canales Antes de separarlo recortar al tamafo adecuado

Fused MERGEHLADRBDCA3 & FusedMERGECD8PDL1&

(Fiji Is Just) Image)
1/9 (MERGE HLADR BDCA3); 641.49x638.39 microns (1036x1031); 16-bit; 18MB 1/9 (MERGE HLADR BDCA3): 641.49x638.39 microns (10

Edit Image Process Analy:

ROI Properties...
Roi Defaults
Add to Overlay

Click derecho Fit Spline

Create Mask

Measure




Organizacion de los canales

Es importante determinar el orden y color que cada marcador tendra de la composicion,
esta asignacion debe ser la misma para todas las imagenes

Canal 1-Nucleos azul
Green

Red

Yellow
Cyan
Magenta
Yellow hot
Sepia

Grays
Orange hot
Magenta hot

Canal 2-CD8 rojo
Canal 3-PD1 magenta
Canal 4-CD11c verde

Canal 5-HLADR Orange hot

Canal 6 BDCA3 Yellow hot

Canal 7-PDL1 Cyan

/\




Asignar lut a cada canal

(Fiji Is Just) Image)

= C.
LUT Menu

¢:5/9 (Fused MERGECD8PDL1 & MERGECD11cPD1); 622.91x620.43 microns (1006x1002)

File Edit Image Process Analyze Plugins Window Help

c|o| /|4l N|A| o] m| A| o |u

for
for M
RAN
1999
latio
for M
for F
RAN
1999
latio

Invert LUT
Apply LUT

Fire

Grays

Ice
Spectrum
3-3-2RGB
Red

Green
Blue

Cyan
Magenta
Yellow
Red/Green

16_colors
5_ramps
6_shades
blue_orange_icb
brgbcmyw

cool

Cyan Hot

edges

gem

glasbey
glasbey_inverted
glasbey_on_dark

c:5/9 (Fused MERGECD8PDL1 & MERGECD11cPD1); 622.91x620.43 microns (1006x1002)

~ a4

~ a4

V\_/




Separar los cancales y hacer la
comjposicion final

‘.

1




Segmentacion de nucleos

Google collab Separar los nucleos y subirlos a una carpeta de drive

# colabresearch,

Gmail  § Maps ube
co € run e\\Fanse_z.i ynb , o f\

Google Colaboratory

+ Codigo + Texto  Copiar en Drive Conectar &~ | 4 Gemini

¥ Use Custom moaei 1o segment Images

y trained model from al upload m b runtime

ustom model path (full pat

model_path human_in_t

Channel Parameters:

Channel_to_use_for_segmentation:

thre

flow_threshold:

Q Buscar
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Entrenamiento de
clasificadores

De nuestro experimento tenemos dos conjuntos de imagenes
1. Datos para entrenamiento. Este dividirse en aprox 80% para entrenamiento y 20% validad
2. Datos problema/ Datos a evaluar. Este conjunto no debe incluir el primer conjunto idealmente.




Entrenamiento de clasificadores. |

Abrir imagen de entrenamiento en annotater

Empalmar con su mascara de nucleos segmentados

(Fiji Is Just) Image)

e RIS Landmarks

File Edit Image Process Anal

O olclo|l/ L3~

Nand (tracing) tool

MorphoLibJ
Mosaic

Multiview Reconstruction
Optic Flow

PCA

Process
Registration
Ridge Detection
SPIM Registration
Segmentation
Skeleton

Stacks

StarDist

Stitching

Time Lapse
Tracking
Transform
TurboReg

UMAP

Utilities

Volume Viewer
t-SNE

Debug

- =]

H L P

Annotater

&

x

E

%] Open

Buscar en: I

N\

Inicio

A

Escritorio
Entrenan

Bibliotecas

Este equipo

2

Red

Imagenes

v & @& ckEr

composite unit=micron

Nombre de ard

hivo !Entrenamlentoj tif

Tipo de archivo:

| Todos los Archivos ("




1/7: 626.01x626.01 7 - S st
| £ ROI color settings

New color for class 1:

Red Green Blue
? €

Black ®) Gray

Object annotation
®) Add object
Merge objects (.o )
Swap class
Object classes
Load Save

Add peurclace

Color Refnove

®) Class 1

Region annotation
Add area

Swan rlase

Remove area

g

Marker anni

bject annotation

Object annotation
®) Add object Remove object
Merge objects . Split object
Swap class
0], ]]7= Fo -3 .
Load Save

Add new class

®) Class 1 Color Remove

Region annotation
Add area

Swap class

Remove area

Region classes
Load Save
Add new class
Remove

®) Class 1 Color

1/7: 626.01x626.01 microns (1011x1011): 16-dit: 14MB

Buscar en: J Mascaras
T
N\ 3 0NE
A
Inicio
Escritorio

Entrenamiento_1.

Bibliotecas

Este equipo
Red
Nombre de archivo
Tipo de archivo

.. Entrenamiento_2... Ent

]Entrenamnerﬂo_lttf

| Todos los Archivos (")
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1/7: 626.01x626.01 microns (1011x1011); 16-bit 14MB

Object annotation
®) Add object
Merge objects
Swap class
Object classes
Load

Add new class

®) Class 1 Color

Region annotation

Add area

Swap class
Region classes

Load

Add new class

®) Class 1 Color

Remove area

Remove object
Split object

Save

Remove

Save

Remove

Mode

®) Object annotation

Marker annotation
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BB Annctara
13' An ate

1/7: 626.01x626.01 microns (1011x1011); 16-bit 14MB

Load image & segmentation
Load

Objects

er

stion (®) Marker an|

What is the type of the marker?

Nuclear marker

®) Nuclear membrane marker

Cytoplasmic marker

OK Cancel

toag Save

Add new marker

|| Marker identification method

Which method do you want to use to identify markers associated with objects?

Manual annotation
Thresholding
I ® Machine learning I




Which channel is associated with this marker?

Channel 1

Channel 2

Channel 3
Channel 4
Channel 5
Channel 6

Channel 7

| ——

1/7: 626.01x626.01 microns (1011x1011): 16-bit. 14MB

ict a

Load image & segmentation

Load
Objects
Load Save
Add new marker
OK Canl:el | Marker1 Color Remove
M+ M- Train Load

Save

Mode
Object annotation

Marker annotation

Object and are

Objec

Channel select
Channell

annel

Channeld
Channel5
Channel6
Channel7

All channel

Analysis
Mea:
Sr




| Data for classifier

Guandar en: | Clasficador LI L £ B~
Nombre Fecha de modificacion Tipo Tamafio
@CDB.csv 14/06/2022 10:11 a. m. Archivo de valores... 894 KB

Load image & segmentation
Load t
Red

Objects
Load Save

Add new marker
Color T —

(®) Markerl
Load Save

(@) M+ M- Train

Nombre defarchivo: |CD8.csv |
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Evaluccio

Load image & segmenta...
Load
Objects
Load Save

Add new marker

£| Marker creation

n cde mi clasificador -

2. En drea de marker annotation afnadir marcador en modo manual

What is the type of the marker?

Muclear marker

®) Muclear membrane marker

Cytoplasmic marker

OK | Cann::el|

| £ Marker identification method *

Which method do you want to use to identify markers associated with objects?

®) Manual annotation
Thresholding

Machine learning

Cancel
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Evalucicion de mi clasificacdor

1. Abririmagen de validaciéon en annotater y empalmar con mdascara

= Annotater =
/7: 626.62x626.62 microns (1012x1012): 16-bit. 14MB
Mode
. are i ®) Object tati Marks tati
ISCar en: | 02_Ertrenamiento de clasficadores - [ & B e e
% . -
\ Mombre Fecha de modificacio
- Clasificador 16/06/2024 11:44 p. m
io
VALIDACION 11/06/2024 11:10 p. m
. DATOS PARA FNTRFMAR 11/MR2024 1051 nm
: Fecha de creacion: 11/06/2024 06:18 p. m.
L) Tamafio: 51.3 MB Object annotation
- .. .. . Object and area visualization
Carpetas: Anotacidn manual, Evaluacién de clasificaderes, ©) Addobject () Remove object ® Objects @ Regions
Merge objects (| Split object
- Swap class Channel selection
Obj ! Channell Channell only
lectlasses Channel2 Channel2 only
Load Save Channel3 Channel3 only
Add new class Channel4 Channel4 only
®) Class 1 Color Remove Channel5 Channel5 only
Region annotation Channels Channel6 only
Aadarad (Y Remoreaiea Channel? Channel7 only
Saap choes (®) All channels
Region classes Analysis
o e Measurements
Add new class Snapshot
Batch

®)Class1 Color Remove
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Evaluacion de mi clasificacor N

3. Anotar manualmente TODA Ila
imagen con las células
positivas

Load image & segmentation
Load
Objects
Load Save
Add new marker
Markerl Color Remove

P1 P2(_J)P3 P4
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Evaluacion de mi clasificacor N

3. Guardar hoja .csv en imagen anotada y .csv de prediccién con clasificador

Channell Channell only

Channel2 Channeld only
Channel3 Channel3 enly
Channeld Channeld only
Channels ) Channel5 only 1.Anotacion manual.csv
-Gt 2.Prediccion clasificador
Channel? Channel7 enly

All channels

Analysis

Measurements

Snapshot
Batch
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Evaluacion de mi clasificacor

4. Abrir interfaz para sacar métricas

M Evaluacion de clasificadores
Buscar en Evaluacion de clasific

VALIDACION > Evaluacion de clasificadores

<« T @]

&) Nuevo v Tl Ordenar ~ = (19 Detalles
e Nombre Fecha de mo! ion Tamafio

& Inicio

3 Calculo_metr 09/09/2024 11:30 p. m. 57T KB

a Galeria
E metricas_c 10/09/2024 05:45 p. m.

8,264 KB

SARAI GISEL, UNIVERSIDAD

| Escritorio
i Descargas
! Documentos
& Iméagenes
o Musica
¥ videos

m 01_Bonilab




—¢ L

Evaluacion de mi clasificacor N

5. Seleccionar las hojas de anotacién manual y prediccion

# Métricas de clasificacién = O x .

Manual + Prediccion + True Positives Falsos Positivos Falsos Negativos Precision Recall F1 score
0 0 0 0 0 0 o 0
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Evaluacion de mi clasificacor

6. Dar click en “calcular”

’ Métricas de clasificacién = O x

D:/Users/saras/Documents/01_Benilab/Melanoma/IA & Machine Learning/Meti Seleccionar Manual
D/Users/saras/Documents/01_Bonilab/Melanoma/lA & Machine Learning/Meti Seleccionar Prediccion

Prediccion + True Positives Falsos Positivos Falsos Negativos Precision F1 score

0
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Evaluacion de mi clasificacor

6. Dar click en “copiar al portapapeles”

’ Métricas de clasificacién

D:/Users/saras/Documents/01_Bonilab/Melanoma/IA & Machine Learning/Meti

Seleccionar Manual
Seleccionar Prediccion

D:/Users/saras/Documents/01_Bonilab/Melanoma/IA & Machine Learning/Meti

Prediccion +

True Positives Falsos Positives Falsos Megativos Precision
229 213

F1 score
1 0 0.9519650655021834 0.9753914988814317

Copial al PortaPaPEIS
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Evaluacio.

B Evaluacion de clasificadores

VALIDACION

Nombre

lculo_metri

B metric
SARAI GISEL, UNIVERSIDAD

M Escritorio

' Documentos

® Masica
¥ videos

B 01_Bonilab

ficadores.

b3

Evaluacion de clasificadores

M. Ordenar v
Fecha de modificacion
09/09/2024 11:30 p. m

10/09/2024 05:45 p. m.

cde mi clasificador

7. Pegar en la hoja de calculo “Calculo_Metricas”

iscar en Evaluacién de clasifi

(B Detalles

Tipo Tamafio

Hoja de calculo d. 57 KB

Aplicacion

Archivo Inicio Insertar Dibujar Disposicion de pagina Formulas Datos Revisar Vista Automatizar Ay
o — _ .
D A ‘Cal “H" ‘,‘ AA = . ?Et ‘General ‘ [l Formato conc
v v 9 oo i, Dar formats
Pegar [iE] N K S oo A- B $ ) % [iZ Dar formato
M < - = % 3 [iZ2 Estilos de cel
Portapapeles N Fuente I Alineacién I Nimero ] Estilc
11 ~ i Jx
A D E F G H J

0.9132948
—
0.96636086
0.91650099

Imagen 1
4 Imagen 2 33 10
5 Imagen 3 42 1

— w—
0.98956159 0.9778236
0.9978355 0.9554404,

948
461

7
; . TP
10 Precisi~= —

u Precision - Recall
2 Fl1=2 — .

Precision + Recall
15 ReC“u

16 TP + FN,
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Calculo de metricas

Average Precision =

Precision =

F1=2

TP
TP + FP’

TP
TP + FN’

TP
TP + FN + FP’

Recall =

Precision - Recall

Precision + Recall

TP = PREDICTED — FP

FP = PREDICTED — MANUAL

FN = MANUAL — PREDICTED
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Metricas

Cuando cada uno de los clasificadores a utilizar cumpla con buenas métricas podemos
pasar al andlisis del todo el segmento de datos
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Organizacion de los datos

Nombre de los archivos

Acral_clavedepx-#decampo.tif

N
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Analisis en batch

B CLASIFICADORES 17/06/2024 09:44 p. m. Carpeta de archivos
B EXCFL RESULTS 10/06/2024 03:51 p. m. Carpeta de archivos
Bl IMAGENES 17/06/2024 08:30 p. m. Carpeta de archivos

B MARCADORES 10/06/2024 03:51 p. m. Carpeta de archivos

B NUCLEOS 10/06/2024 08:13 p. m. Carpeta de archivos

B® NUCLEOS SEGMENTADOS 17/06/2024 08:33 p. m. Carpeta de archivos
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Resultados

Archivo .txt por cada imagen analizada  1fila=1célula 1columna=1caracteristica

celle MaxCh6 celle MaxCh7 celle X Y Circ. AR Round Solidity Object markei Object markei Object markei Object markei Object markei Object mark
584 619 244 129.56 15.297 0.874 1.614 0.619 0.906 0 0 0 0 0
496 1048 1707 70.732 15.627 0.875 1.67 0.599 0.899 0 0 0 0 0
581 611 265 251.516 16.367 0.897 1.932 0.518 0.886 0 0 0 1 0
311 789 3359 44,102 14.966 0.854 1.442 0.694 0.906 0 0 0 0 0
239 682 2474 27.859 19.153 0.701 2.653 0.377 0.847 0 0 0 0 0
410 458 434 146.756 16.617 1 1.142 0.876 0.907 1 0 0 0 0
506 934 225 108.129 21.312 0.836 1.83 0.546 0.865 0 0 0 0 0
484 972 542 78.562 22.652 0.919 1.351 0.74 0.899 0 0 0 0 0
606 846 195 349.716 22.168 1 1.373 0.728 0.926 0 0 0 0 0
614 919 1735 298.558 25.641 0.872 1.286 0.772 0.878 0 0 0 0 1
533 470 253 271.366 25.806 0.846 1.147 0.872 0.896 0 0 0 0 0
485 728 723 286.617 30.804 1 1.139 0.878 0.926 0 0 0 0 0
449 670 342 91.081 33.29 1 1.333 0.75 0.917 0 0 0 0 0
701 702 251 149.435 36.25 0.941 1.204 0.83 0.911 0 0 0 0 0
715 670 336 198.728 35.783 0.746 1.146 0.873 0.862 0 0 0 0 0
398 1228 3586 39.663 41.591 0.887 1.427 0.701 0.909 0 0 0 0 1
513 934 256 263.402 42.443 0.886 1.527 0.655 0.883 0 0 0 1 0
586 880 193 269.242 40.481 0.878 1.543 0.648 0.877 0 0 0 0 1
428 638 498 69.806 43.251 0.968 1.049 0.953 0.929 0 0 0 0 0
468 607 241 87.532 45.389 0.777 1.388 0.715 0.88 0 0 0 0 0
457 377 351 221.224 47,691 1 1.086 0.913 0.92 0 0 0 0 0
462 813 3392 317.952 51.986 0.801 2.035 0.491 0.915 1 0 0 0 1
423 713 1705 92.622 53.197 0.967 1.586 0.626 0.929 0 0 0 0 0
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Extraccion de datos

Abrir liga

— o X + Codige + Texio

+= Archivos

Q B C ) > Importacion de paqueterias python

[— Mostrar codigo

{x}
» [ ANALISIS

©F ) [ EXCELRESULTS v Definicién de variables y carpetas

» [ sample_data -

anterior = @

initialData = "MARCADORES.csv
divisionData

areaData = 'A rcadores.cs
area = Decimal(634.8549%634.8549)
destinationFolder = 'ANALISIS
datafolder="EXCEL RESULTS
carpeta = os.getcwd()
extension = "txt"
fileNameSeparator = "
csvDelimiter="\t'

colPaciente =
colProm = "Prome
columnSubfix =
uplLabel =
downLabel =




Andlisis downstream
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Linfocitos £D8 Residentes de tejido TCF7+y TCF7- relacionados al control de la enfermedakd
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y estromal: Paciente Libre de Enfermedad
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Escaneos del tejido tumoral y estromal: Paciente Metastasico
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Linfocitos residentes de tejido que expresan TCF7+y TCF7- estan relacionados a la respuesta a CBI
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La abundancia de ¢cDC1 es mayor en pacientes que responden a la inmunoterapia.
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Graciasl!

Contacto
sara.g.deleonr@gmail.com
5568745474
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https://bit.ly/3A1uf1Q
http://bit.ly/2TyoMsr
http://bit.ly/2TtBDfr
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